ASIGNATURA: INTRODUCCION AL RECONOCIMIENTO DE PATRONES

1. DATOS DE LA ASIGNATURA

Nombre de la asignatura: INTRODUCCION AL RECONOCIMIENTO DE
PATRONES

Linea de trabajo: Desarrollo y aplicacion de tecnologias inteligentes.
Horas teoria-horas practicas-horas trabajo adicional-horas totales-créditos

32-32-64-128-8

2. HISTORIAL DE LA ASIGNATURA

Lugar y fecha de Participantes Observaciones
elaboracion o revision (cambios vy justificacion)
Apizaco Tlax., Febrero Dr. José Francisco Martinez

del 2005. Trinidad.
M.C Guadalupe Medina Barrera

3. PRE-REQUISITOS Y CORREQUISITOS

Requisito:
Visiéon por computadora, Redes Neuronales.

4. OBJETIVO DE LA ASIGNATURA

Presentar los conceptos bésicos de la Teoria de Reconocimiento de Patrones en su
enfoque Légico combinatorio. Se parte de un andlisis de la metodologia de la
modelacién matematica de los problemas de clasificacién que surgen en areas poco
formalizadas del conocimiento en particular en la Medicina, las Geociencias y otras.
Sobre la base de este enfoque metodologico se introducen los problemas
fundamentales del Reconocimiento de Patrones y se analizan para cada uno de ellos
las soluciones tedricas y algoritmicas propuestas en este enfoque.

5. APORTACION AL PERFIL DEL GRADUADO

La parte del reconocimiento de patrones es un area que tiene muchas aplicaciones
tanto en la investigacion como en diversas aplicaciones de diferentes areas, como son
la medicina, la industria, la biologia, y en todas aquellas en que el analisis de
imagenes es una parte primordial. Por tanto con esta materia el egresado de la
maestria en Ciencias en Ciencias de la Computacién, puede proponer soluciones a
diversos problemas en los que se tenga que hacer la automatizacion del
reconocimiento de diversos objetos o imagenes.

6. CONTENIDO TEMATICO POR TEMAS Y SUBTEMAS

UNIDAD SUBTEMAS
TEMAS




UNIDAD

TEMAS

SUBTEMAS

Clasificacion con aprendizaje

5 hrs tedricas

1.1 Metodologia de la modelacién
Mateméatica

1.2 ¢Que son problemas de reconocimiento
de patrones?

1.3 Ejemplos

1.4 ¢Cbébmo se resuelven?

1.5 Andlisis de planteamiento de un
problema real.

Planteamiento de un problema
de Reconocimiento de Patrones

5 hrs tedricas

2.1 Planteamiento conjuntual

2.2 Planteamiento formal

2.3 Cuestiones afines derivadas de las
concepciones metodolégicas.

2.4 Papel de la analogia y la frecuencia
en los problemas de clasificacion en
las ciencias poco formalizadas.

2.5 Ejemplos

2.6 Espacio de representacion de los
objetos.

2.7 Analisis de errores frecuentes en el
proceso de modelacién matemética
de problemas reales, en particular en
las ciencias poco formalizadas.

2.8 Consideraciones metodoldgicas.

El problema de la Seleccion de
Variables en el Enfoque Légico-
Combinatorio

6 hrs tedricas

3.1 Condiciones bajo las cuales se
presenta el problema de seleccién
de variables.

3.2 Planteamiento formal.

3.3 Conceptos y resultados bésicos de
la Teoria de Testores.

3.4 Ejercicios.

3.5 Medida de la importancia
informacional de los rasgos vy
objetos en funcién del concepto de
testor.

3.6 Algoritmo BT para el calculo de
todos los Testores tipicos.

3.7 Ejercicios.

3.8 Problemas no resueltos.

Clasificacion con aprendizaje en
el Enfoque Logico-Combinatorio

4.1 Introduccién

4.2 Modelos de algoritmos de votacion
(caso duro).

4.3 Ejemplos y significacion de cada uno
de los parametros de ALVOT.

4.4 Ejemplo en un caso numérico.

4.5 Ejercicios.

4.6 Algoritmo tipo KORA: KORA-3

4.7 Ejemplo en un caso numérico.

4.8 Ejercicios.

4.9 KORA-W(caso duro)

4.10 Conjunto de representantes.




UNIDAD

TEMAS

SUBTEMAS

6 hrs tedricas

4.11 CR ejemplo de un caso numeérico.

4.12 Ejercicios

4.13 CR + (caso duro).

4.14 Algoritmos basados en el peso de
los patrones.

4.15 Ejemplo en un caso numérico.

4.16Ejercicios.

4,17 Algoritmos tipo tipicidad y
contraste(caso duro)

4.18 Ejemplo en un caso humérico

4.19¢jercicios

4.20problemas no resueltos.

Clasificacion sin aprendizaje

5 hrs

5.1 ¢En qué consiste un problema de
clasificacién sin aprendizaje?

5.2 Caso en el que se conoce el nimero
de clases, caso en el que el nUmero
de clases es desconocido.

5.3 Ejemplos

5.4 Obijetivos de la CSA

5.5 Modos de abordar la solucién de un
problema de CSA

5.6 Aproximacion clasificatoria basada
en la semejanza; aproximacion
conjuntual basada en la
determinacidon intencional de los
conjuntos.

5.7 Expresion formal de un criterio de
agrupamiento

5.8 EIl problema de la determinacion de
la relevancia de los rasgos y objetos
en un problema de clasificacién sin
aprendizaje.

5.9 Planteamiento  formal de un
problema de CSA

5.10 EI concepto de agrupamiento
“natural”

5.11 El espacio de representacion inicial
(ERI): Rn; 2n; E1x...xEn.

Enfoque combinatorio

5 hrs

6.1 Semejanza entre objetos

6.2 Componentes —conexas. Conjuntas-
compactos y —homogéneos

6.3 Ejercicios

6.4 Otros criterios de agrupamiento

6.5 Relaciones entre algunos criterios de
agrupamiento.

6.6 Algoritmo CLASS*.

6.7 Ejercicios

6.8 Algoritmo HOLOTIP O*.

6.9 EJERCICIOS.

6.10 Problemas no resueltos.

7. METODOLOGIA DE DESARROLLO DEL CURSO

a) Exposicién de temas por parte del profesor.




b) Asignacién de lecturas y tareas.
c) Discusion en clases sobre los temas del curso.

8.

SUGERENCIAS DE EVALUACION

1. Examenes 50%
2.

Tareas asignadas 50%
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